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- Analogvideotapes (VHS, etc): 94 % ANALOG

Paper, film, audiotape and vinyl: 6%

- Portable media, flash drives: 2 %
- Portable hard disks: 2.4 3%
- COs and minidisks: 6.8%

- Computer servers and mainframes: 8.9 %

- Digital tape: 11.8 %

- DVD/Blu-ray: 22.8 % ‘
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Le volume des données stockees est en pleine

|

expansion. Environ 50 zettaoctets en 2021

STORAGE
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9/ 3 9/ 25 9/ gd 9/ maobile phones, PD4s, cameras/camcoorders, video games) zettaoctet 70 1 {]21
g o ° ° DIGITAL BIG DATA 24
yottaoctet Yo 10
280 exabvtes

Chaque année, I'Humanité produit plus de 2000 Exabit d'informations nouvelles (102! bits, 1000 milliards de milliards de bits), soit 2 Zettaoctets
et a déja stocké en 2021 plusieurs dizaines de Zettaoctets d'information (1022 bits,10000 milliards de milliards de bits, 1000 milliards de Gigaoctets,
I’équivalent de 1000 milliards de disques durs), environ 50 milliards de téraoctets. Cela a un colt ® Matiere + Energie + Eau
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[ Produire des connaissances en faisant parler les données }

ordinateurs / serveurs
Mo T N\ ‘e'dee’ [ ]

‘/f'es ?3(0
(Données) Data Sciences

Connailssances

. ‘\9 //)f
W Oy : : Cy
o NS Mt [outils & disciplines] N Décisione
data -1 Actions

-1 Controles

(les data dans « data sciences ») -1 Prévisions

> Approche multidisciplinaire dont les applications dépendent de la puissance des ordinateurs utilisés
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[ Produire des connaissances en faisant parler les données }

uy,

ordinateurs / serveurs

3TN ?0‘
Données) Data Sciences Connaissances
S / -
a’{‘o‘\ Ofo, » Automatisme
e \/ Pag; » Bases de donnees ACici
09° Ons - Décisions
» Informatique .
data q_ -1 Actions
» Mathématiques
- Les data dans « data sciences » P Statistique — Controles
- Terrain, labos, entreprises,... » Algorithmique -1 Prévisions
- Informations diverses » Machine learning (apprentissage) Pilotage voiture autonome,
- Satellites. réseaux. Web » Visualisation et cartographie Developpement médicament,

P Communication ~idelisation clientelle,...

> Gros volume de données / Importante puissance de calcul / Espace de stockage conséquent
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Obijectif

Former les étudiants a la manipulation, au stockage et a I’'analyse des données biologiques
acquises au laboratoire, sur le terrain ou en entreprise et a leur representation graphique dans le contexte du Big Data
Communication des résultats sous forme de présentation synthétique (réalisation d’'un rapport de qualité professionnelle)

Une véritable initiation aux data sciences en biologie

axee sur la réalisation de bases de donneées, le traitement et 'analyse des données et le machine learning
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Obijectif

Former les étudiants a la manipulation, au stockage et a I’'analyse des données biologiques

acquises au laboratoire, sur le terrain ou en entreprise et a leur representation graphique dans le contexte du Big Data
Communication des résultats sous forme de présentation synthétique (réalisation d’'un rapport de qualité professionnelle)
Une véritable initiation aux data sciences en biologie

axee sur la réalisation de bases de donneées, le traitement et 'analyse des données et le machine learning

Compeétences acquises

- armes pour répondre aux nouveaux challenges de I'analyse des données en biologie ;

- capables de prendre en charge un travail de data sciences ;
- on pourra vous confier la responsabilité d’un projet de data sciences dans le cadre de votre metier

dans le secteur privé comme dans le secteur publigue (notamment Recherche Scientifique).
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Obijectif

Former les étudiants a la manipulation, au stockage et a I’'analyse des données biologiques

acquises au laboratoire, sur le terrain ou en entreprise et a leur representation graphique dans le contexte du Big Data
Communication des résultats sous forme de présentation synthétique (réalisation d’'un rapport de qualité professionnelle)
Une véritable initiation aux data sciences en biologie

axee sur la réalisation de bases de donneées, le traitement et 'analyse des données et le machine learning

Compeétences acquises

- armes pour répondre aux nouveaux challenges de I'analyse des données en biologie ;

- capables de prendre en charge un travail de data sciences ;
- on pourra vous confier la responsabilité d’un projet de data sciences dans le cadre de votre metier

dans le secteur privé comme dans le secteur publigue (notamment Recherche Scientifique).

Un plus pour votre CV

Acquisition d'une compétence tres demandee (recherche / ingénierie / entreprise)
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- Volume horaire : 40 h - Cours/Ateliers Pratiques/Projets

- Travalil sur des jeux de donneées réels

- Thématiques : Environnement, Epidémiologie, Biomeédical, Pollution, Agronomie, Aide au diagnostique...
- Apprentissage d’'une démarche

- L’accent est mis sur la pratique = « mains a la pate »

- Travalil organisé en groupes de 4 en salle informatique

- Utilisation de logiciels dédiés

- Jeux Individuels et par équipe

- Préparation et avancement des projets en classe

- Vous servira dans vos stages ainsi que dans la suite de votre cursus et dans votre metier

- Apprendre a raisonner avant d'appliquer le modele adapté a la problematique.
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Nouvelle variété ceréaliére - Culture BIO

La représentation graphique Modeéle Linéaire Généralisé
, S 3 [HAP] ug / Kg MS Pollution HAP
-  meéthode mesurée sur les coques :
_ . ’ / 1500 -
gestion des barres d’erreurs _ Spot 27059009

0.03
I

- apprentissage de logiciels

\ 1000

500

Croissance Bactérienne de la souche ORS82205
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L e e oo 5 - .
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O
/ 200 400 600 NB jours
(aprés naufrage)
\ Site # T41

¥ g AN Mer 25
S O S S S, R = __’__,../ S~ [12,51 4,26 ]
5 5 | ; | o . .
N ﬂhase E.xpnnenne“e . | | | I I I I I Site # G33 Site # L8 l
s g g ) g 80 90 100 110 120 130 140 150 25 25 v
‘ all data : | : | | [16,59:5,53]  [13,35: 4,98 ]
5 5 5 ) Rendement (qt/ha) ?ge # R95
2 ] =y | A ' : ; 1 2 3 4 5 6 7 [12,86 ;4,22 ]

Abs 600

® [
temps DO1 DO2 DO3 DO4 DOS DO6

0 0.005 0.005 0.003 0.005 0.005 0.005 Site # E12 l
5 0.004 0.008 0.006 0.007 0.005 0.006 25 M
10 0.008 0.007 0.007 0.006 0.006 0.007 [15,20 ; 5,34 ]
15 0.007 0.005 0.005 0.005 0.013 0.012
20 0.005 0.013 0.010 0.014 0.010 0.016 l
1 30 0.012 0.022 0.016 0.021 0.018 0.017 7
40 0.024 0.036 0.031 0.018 0.018 0.012
45 0.042 0.021 0.028 0.038 0.038 0.033
60 0.082 0.080 0.067 0.090 0.091 0.073 Actl"."lté enzymathue
75 Y 0.084] 0.067 0.096 0.099 0.080 INdividus exposes
90 0.097 0.132 0.139 0.112 0.118 0.121 . . : :
0 105 0.258 0.217 0.251 0.214 0.254 0.303 Individus Temoins | pendant 2 JOUrS a Une
120 0.371 0.327 0.273 0.276 0.326 0.380 dose d'insecticide
135 0.583 0.666 0.580 0.624 0.499 0.657 270 26.0
0 R0 100 150 200 150 1.000 0.920 1.104 1.072 1.135 1.014 288 190
165 1.917 1.892 1.825 2.137 1.894 1.937 IE N 27 1
temps 170 2.410 2.267 2.250 2.245 2.286 2.361 24 5 196
175 2.599 2.748 2.585 2.662 2.593 2.708 g o

> Représentation graphique
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Site
EE

|E| Formulaire_accueil ¢ |E| cartographie < |E| region_bretagne |=j| Evenement_pollution |=j| Depollution 3 |j Follueur 3 |

Mom du champ

Type de données

Description (facultative)

g;—;iie . Polluant code_site Mumeérigue code pointant sur l'index du site
GPS ¥ nom code_polluant Texte court code pointant sur l'index du polluant
adresse E:Irl;u!: date_constat Date/Heure date du constat de a pollution (non celle a laguelle la pollution s'est déclanchée)
Drﬂ_pfil%EiFE smile intensite Mumérigue échelle sur 3 niveaux décrivant la gravité de la pollution (de 1: faible 4 5 catastrophiqu
E":hf‘_;'te Evenement Da code_pollueur Texte court pointe vers I'ID du pollueur
sUriace = ode ste 0 description Texte court description synthétigque de la pollution & la date du constat {temps t0
code_polluant rapport Lien hypertexte Rapport complet contenant la description, I'évolution, images de la pollution sur le si
date_constat fichier mesures Lien hypertexte fichier excel/csv (exploitable par R) compilant I'évolution des concentration de pollu:
intensite ~ L P P P P
code_pollueur \ evolution Texte court compilation formatée (separateur ";") des données d'évolution
description acale code depollution Mumérigue pointe vers la dépollution sélectionnée
pport
ui | fichier_mesures
evolution Py
Dienvenue ) se de .
ode. depolution oo -~ ; it — dans la 6u se de donnd . 4 - — Ty PR
Evaluation de la qualité des couxs d'eau WO s e M PP
1 . | vogetes un Somas e Suy (& Feese de donmades ! e Pl vy~
nom o ' Depollution
adresse Id—dEpDHUtiDn lan relon pavamotees mgrands : e do wigtome - —
activite technigue
depollueur PRSI r0 O R Récelte des dondes o A e
cout e =
sy iy Boan soron 64 oy i & . i
Rereoww a £ adousy sl oun oo 4 potde @9 Anandes - els. “wesse & Bods ~te
CHee o e - -
code_site ~ |code pollu: - | date_constat - | intensite - code_pollueur - Gortlon do (o bars de doandss : Dinda Suvnen
1 benzéene 08/01/2020 4 TAUTALE
1 mercure 08/01/2020 2 CHAILE Bil ¢ ~per——r =
2 mercure 08/01/2020 3 TAUTALE w pax flewve et otar o o o s msn! , =% e &t S C
. Foon Lo flowwsr o & g & dis vlonds o i voulior Sameuter \baniune « Cuwe fon o ‘
3 Cadmium 12/02/2019 5 Inconnu Lo pontiios cliguass rem iolns @ - e
3 HAP 09/10/2019 1 poers onrulion bor damnies o e et
= <
4 benzéne 08/11/2018 3 HAP2 Q - oG
+ - e
4 mercure 05/02/2020 3 CHAILE 3 /{ ¢ e s =T
4 mercure 07/02/2020 2 g% G T s e S— ‘
5 Cadmium 05/02/2020 1 W, v aun) § s i
ke 2 e \ 4 —
6 Cadmium 05/02/2020 3 TAUTALE & 2 o S \ i Sl vk Gy > B % peevipneey D € ' X
4 L ‘3 - "‘ T~
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E. RN

> Développement et gestion d’'une base de données
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Analyse Factorielle (AFC)

Facteurs influencant la production piscicole des étangs (Ouest-Cameroun)
exssic

P Y

Mise en place d'un étang d'inondation

Facteur2 - 15.15%

e ‘. ¥

10

-1.0

L

«1.50 <0.75

0 0.75
Facteur 1 - 25.48 %

HISTOGRAMME DES 13 PREMIERES VALEURS PROPRES
NUMERO | VALEUR | POURCENTAGE | POURCENTAGE
| PROPRE | | CUMULE

1||02549||2549|| 254g|| tttttttttttttttttttttttttttttttttttttttttttttttttttttttttttttttttttttttt

|72|| 01515 I |15_15| | 4064 I| ttttttttttttttttttttttttttttttttttttttttttt

|73|| 0108? I |1D_87| | 5150 I | ttttttttttttttttttttttttttttttt

|74||00.g26|| 9_26|| 60T6|| ttttttttttttttttttttttttttt

|_5||00798|| T.98|| 68T4|| ttttttttttttttttttttttt

[76(10.0661|[ 661 | 7535 | [rrrmmnsmrwnnss -

|_T|| 0.0521 || 5.21| | 8057 || xxxxxxxxxxxxxx .

|_8||00503|| 503|| 8560|| xxxxxxxxxxxxxxx

[9]10.0430 || 4.30 || 89.90 | [rrreerrseens

[10(10.0365 || 3.65 || 93.55 | [rr==rrrves

[11]10.0280 || 2.80 || 96.35 | [+~

[12]10.0208 || 2.08 || 98.43 [

[13[10.0157 || 1.57 | [100.00 | [~

La production piscicole d'un étang dépend de I'environnement végétal des sites et des

conditions hydrologiques du cours d'eau qui l'inonde

Décision

Action

réhabiliter d'autres étangs afin d'augmenter la surface exploitable ;
organisation des pisciculteurs autour d'un groupe (partage d’expérience);
protéger les couverts forestiers car ils assurent les meilleurs productions des étangs

> Analyse de données
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= Apprentissage supervise, non supervise, semi-supervisé et par renforcement ARTIFICIAL
INTELLIGENCE

= Quelques grandes familles d’algorithmes :
Any technique that enables
computers to mimic

Régression logistique, Régression linéaire, Machine a vecteurs de support, o

Arbres de décision, Random Forest, K-means, Model-based, ...

> Machine Learning
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= Apprentissage supervisé, non supervise, semi-superviseé et par renforcement ARTIFICIAL
. , . INTELLIGENCE
= Quelques grandes familles d’algorithmes :
Any technique that enables

computers to mimic

Régression logistique, Régression linéaire, Machine a vecteurs de support,
Arbres de deécision, Random Forest, K-means, Model-based, ...

= Entrainement (algorithmes), data set, training set, validation set et test set

Original Data

Training Data \ Testing Data

Testing Data

Train

Machine
Learning

Algorithm X
Underfitting Balanced Overfitting

= Robustesse, précision et genéralisation de la prédiction

> Machine Learning
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A

python’

from sklearn.linear_model import LogisticRegression
from sklearn import metrics

# Create a classifier
classifier = LogisticRegression(multi class="multinomial’,
penalty="none', solver='newton-cg')

# Traln classifier using training dataset
classifier.fit(X train scaled, y train)

# Predict labels for test dataset
y pred test = classifier.predict(X test scaled)

# Calculate accuracy comparing prediction
# with real labels in test dataset
accuracy = metrics.accuracy _score(y test, y pred test)

> Machine Learning
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Original Data
= Exemple d’applications :
Training Data Testing Data
Protection de I'environnement
_ ) ) Training Data Validation Data Testing Data
Mieux comprendre, détecter et protéger
b} . H ' 4 ] . E’
Lutter contre I'extinction des éléphants d’Afrique = %@
- &
yu . cee ; , ; \ AN
L'intelligence artificielle pour suivre la déemographie & &
Machine q%ﬁ
. . . <
et le comportement d’animaux en Afrique Learning &
Algorithm téb
ép
Q@
>
¢S

Model pgthon

from sklearn.linear_model import LogisticRegression
from sklearn import metrics

# Create a classifier
classifier = LogisticRegression(multi_class="multinomial’,
penalty="none', solver='newton-cg')

# Train classifier using training dataset
classifier.fit(X_train_scaled, y train)

# Predict labels for test dataset
y_pred_test = classifier.predict(X_test_scaled)

# Calculate accuracy comparing prediction
# with real labels in test dataset
accuracy = metrics.accuracy score(y test, y pred test)

> Machine Learning
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Original Data
= Exemple d’applications :
Training Data Testing Data
Protection de I'environnement
_ ) ) Training Data Validation Data Testing Data
Mieux comprendre, détecter et protéger
J - . Vd /7 ] ] EJ'
Lutter contre I'extinction des élephants d’Afrique = %“‘%
: &
L'intelligence artificielle pour suivre la déemographie & &
Machine q%ﬁ
. : . <
et le comportement d’animaux en Afrique Learning &
Algorithm ‘\(q@’
ép
QE—
>
Diagnostic des cancers précoces <

Model pgthon

from sklearn.linear_model import LogisticRegression
from sklearn import metrics

Cas de cancer du sein qui n’a pas éte diagnostiqué

par 6 radiologues mais correctement identifié

# Create a classifier

classifier = LogisticRegression(multi_class="multinomial’,
par un systeme d’intelligence artificielle pEQRLty="nene"s Solier="Newton-¢g")
# Train classifier using training dataset
classifier.fit(X_train_scaled, y_train)

McKinney et al. International evaluation of an Al system # Predict labels for test dataset
y_pred_test = classifier.predict(X_test_scaled)

for breast cancer screening (2020) Nature. 577:89-94

# Calculate accuracy comparing prediction
# with real labels in test dataset
accuracy = metrics.accuracy score(y test, y pred test)

> Machine Learning
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= Un site web ou vous retrouverez cours, déefis, jeux (équipes),

corriges, auto-evaluations, avancement des projets,

forum, liaison avec I'enseignant
= videos de cours

= Présentation enseignement

Responsable : Pascal RIGOLET
(pascal.rigolet@universite-paris-saclay:.fr)

Plans des séances, photos de tableaux, diaporamas et vidéos de I'enseignement

Séance 1 - Introduction aux bases de données

Support de 1a séance (fichier pdf)
Seance 2A - Les informations dans les bases de données sont detinées a &tre exploitées

(Séance distancielle remplagant en partie le cours annw'é du mercredi 16 septembra)

== \fidéo 3 visionner === Les data sciences - Qw'est-ce que cest 7 A& quoi ca sert? (vidéo mp4)
== fidso 3 visionner === Types des varables dans les bases de données (vidéo mp4d)
e Fiche résume sur les types de variak
= | & role ceniral des bases de doNNE8.s wwis w w8t l'analyse des données (fichier pdf)
s=pfianas B Camment démarrer la réalisation d'une base de données (exemple simple)
Data Sciences en Bio l Dg 1e '.|m‘stan|::r'eﬂe remplagant an partie je cours annulé du mercredi 16 saptembre)
ire & créer une base de données et 3 |a réaliser sous ACCESS en procédant par étapes.
Accueil | Objectifs | Contact Liens utiles Offres de stage pliqué que ca; il suffit d'éire méthodioue et d'aopliquer des régles simples en s'appropriant
ibulaire =t de reflexes dans c t ludique). Cette seance est consacree a la
fablissement du Modéle Conc igs L'exemple choisi s'attache a gerer les
es éfudiants aux examens passés dans difierentes matigres. Noiez bien les codes couleurs
. . . rde prendre quelgues notes au fil des vidéos. Enfin, essayez de recréer par vous méme le
Objectifs Data Sciences en Biologie [DSB] ie Données de l'exemple choisi en appliquant 1a méthode proposée.

Data Sciences
Documents Classe
Bases de Données
Machine Learning
Fichiers de Données
Les Défis du L3

Le Coin des Jeux
Pour les plus curieux
Projets

Je vous recommande
Divers

Autoformation Stat

Autoformation-Databases

Seéances et Documents - Année Universitaire 2021-2022

Espace Numérique de Travail (ENT) - Enseignement Numérigue (EN)

'a rien sans rien!). Cela vous initie 4 I'snscignement numérigue qui devient incontournable 3 notre épogque e

[derniére mise & jour le 07M0/2020]

PARTIE DU SITE EN COURS DE DEVELOPPEMENT - PROCHAINEMENT OPERATIONNEL

Les mots de la semaine :

data sciences ; outils de visualisation ; arbres de déciion; apprentissage

Présentation de l'option TAB

== Prazentafion de l'enseignement (fichier pdf)

== Prasentation vidéo de F'UE (fichier mp4) [durds - 5 min. 15]

Plans des séances, photos de tableaux et diaporamas projetés en cours

= Chaque séance est couplée & une ou plusieurs formations numeériques a distance de
guelques minutes

Séance 1 - Introduction : Qu'est-ce que les data sciences?

Wous avez enfendu parler de Data Sciences mais vous vous demandez encore ce que cela peut bien &ire ef ce
qui se cache derrigre ce concept. Cest vrai qu'avec la foizon dinformations qui sont diffusées par les médias
ou disponibles sur intermet on a un peu de mal & faire la part des choses concernant cette approche
multidisciplinaire émergente. On trouve un peu tout et nimporte quoi sur ce domaine. Cette section devrait vous
aider a y voir plus clair t tenter de vous expliguer tout cela de la facon la concise et la plus simple qui soit. Ce
sera ['occasion de revisiter les types de varables ufilisées dans e fraitement des données, notammment en
statistiqgue puis de découvrir comment sont codées et structurées les informations dans le chemin qui part des
data et conduit jusqu'au Big Data.

Les data sciences - Qu'est-ce que c'est 7 A quoi ca =eri? (vidéo mp4 de 4 minuies)
Types des Variables - tout ce qu'il faut savoir (vidéo mpd de 11 minutes)
Fiche résumé sur les types de variables (fichier pdf)

Des data au Big Data - Codage et struciuration des données (vidéo mp4 de 53 minutes)

Le diaporame sur 'analyse des données et les dala sciences (fichier pdf)

Séance 2 - Le/la data scientiste, un mouton a cing pattes.

Plutdt que d'aller chercher la perle rare qui maitrise touies les diciplines des data sciences. il vaut mieux réaliser
que les data sciences regroupent un ensemble de disciplines complémentaires. Dés lors, qu'est-ce qu'on peu
attendre d'une personne qui se présente avec l'éfiquette de scientististe et quelle formation peut-on lui
consgiller?

Camment devenir Mata Srcientizt? fvidén mnd de 75 minutes)

(fichier pdf)

= Atelier 1 - Construction du Modéle Con~~-*uel des données [MCD] (vidéo mp4)
A1 (premier fichier utilisé, format tt) bouton droit souris = Enregistrer le lien sous...
23

u Modéle Conceptuel des données MCD (fichier pdf)

ige des données : des data au Big Data

a remplagant en partie les cours annulés du mercredi 16 af du mardi 22 septambra )

mir dans cette vidéo (qui a été présentée en direct sur une plateforme collaborative)
:3 sont codées en binaire, révélant I'architecture des données du bit au big data.
= - des data au Big Data (vidéo mpd)

dage des données - des data au Big Diata (fichier pdf)
le Modéle Logique des Données (MLD)

e remplagant en partie fes cours annulés du mercredi 16 ef du mardi 22 septembre )

= nous allons apprendre & passer du Modéle Conceptuel des Données au Modéle Logique
apprendrons notamment & réaliser une ligizon “un a plusieurs” en concevant une premiére
Logique des Données (MLD). Mous procéderons par bloc. Le premier bloc s'atfachera a

enfre les entités Matigre ef Enseignant. Mous suivrons ce modéle pour réaliser une
la base sous Access.

s zous ACCESS (vidéo mp4d)
de données des notes (fichier ACCESS: format accdb)

ftape 1 construction de 13 liaison 1 3 plusieurs et réalisation sous ACCESS (vidéo mpd)

Modéle Logique des Données (MLD)

ous allons réaliser par etape |3
des donnees, Modele Logig
nent a realiser une liaison "plus
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Les Projets, un travail d’eéquipe

Projets : les 4 compétences

> Base de données,
> Analyse statistique (avec Rcmdr),

> Machine learning (en programmation python ou R),

> Communication

> |e/la chef(fe) de projet (une charge et une responsabilité) « »ad 2l 1

= roles tres utiles des postit, du tableau blanc (paper board) et du story telling!
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Data Sciences en Biologie

Les Projets

LE PALUDISME ET CHANGEMENT
CLIMATIQUE : un impact majeur ?

INTRODUCTION
=]

Au cours de i demitve décennie. Tintdrdt
pour les effets du changement cimatique sur & santé
humaine s'est acon {11

Le sixdme rapport du GIEC désigne Nnfuence de
THomme sur le réchautiement dimatique de la plandte
commae « sans 0QUVOQUE ». resporaable d'emviron
+1.1°C de sichadffement deputs la période 1850-
1900. C'est la premidre fois dars un appon du GIEC
que je réchautement cimatiue est attribud sans
SuNOgUe Aux acthidés humaines. Le rappont fat dtat
de 5 scénancs dévoltions soco-4ConOmiques
dfitrents (SSP1, SSP2, SSP3, ESP4, SSPS) A
Tenception du soénano e phs opimiste (SSP1), le
seul d'1,5°C de réchautioment pourait dre ameint ods
2030, soit 10 ans plus 10t que la précédente estimason
94 GEC. Le mppont sdmoigne dgalement dune
hausse des précpiations moyennes mondiales depus
1950, avec une Augmentation plus rapide depuis ks
anndes 1980, Des inondatons sans peécédent sont
survenues en Eurcpe, en Ching, ou aux Phiippines en

Le paludisr

Un moustique anophéle

Des modties sRlsIques sont Llisds pour estmer ka
charge mondide de coranes makidies niectieuses
résultant du changement cimatique : par exemple, sl
1a terpérature mondiale augmente ce 223°C (comme
prévu), la populition & fsgque de paludisme pourak
augmenier de 3 3 5% (1),

Les malades infecieuses 3 Yan emissions vectonelies
sont ks plus concemdes par ko changement

La empéamre pest également modiier e
Crossance des vectowrs de malades en modfant
kurs Lux de morsure, ainsi quafecter B
dynamiqee des populaions  weckoriles et
modier le taux auguels ds entrent en contact
avoc s humains. La comparaison de la
mauEcn ded moustyues dans ks Tones
forestires o 20nes oébaisdes. dans kesqueles il
¥y avait e diférence de quelques deorés. @

(EN11124 / PR1183, 4 ECTYS)

RAPPORT DE RETOUR SUR LE PROJET PODCAST '

)| Contexte :

Mous avons tous choisi de participer a ce projet podcast car cela nous permettait d’arbore
autre facette des data sciences. cela permet d'aborder guelques notions mais d'un cété nous :
carte blanche au niveau créativité (nom, style d’écriture, ambiance sonore...) ainsi que de la ma
dont on va aborder la data analyse. Nous avons décidé dans ce second cas de relayer |"expér
d’étudiants ou de professionnels qui sont en lien avec les data au cceur de leurs études ou post
travail, d’ol le nom « Danta Science ». Le but de cette émission est de voir comment ces notio
tests statistiques, gestions de données et autres sont utilisées dans le secteur de I'enseigneme

professionnel. On a cherché & savoir comment ces personnes les utilisent, quel est leur avis conce [

F3 ANDA, Les fordts chinoises ol vit ke panda géant (usqud
PROT(GER LEPANPA. 3 500 m datikude 1 sont Mabitat de nombreuses
GER espéces : 170 espéces e mammiteres, 565 espéces
“ﬂm" doiseaux. 31 espices de reptiles, 92 espices
us SES VoINS ! damphibiens et 132 espéces de poissons. Or certiins
T de Ces animaux SOM Bussi Menacés, voire sur le point
de disparaitre. En protégeant [habitat du grand pands,

Thomme protége celui de tous ces animaux |

Les espéeces
parapluies
ont une longue
espérance de vie

ont besoin de grands
territoires

conservation reqoive
plus de soutien, ces
especes sont
geénéralement connues
et charismatiques

parapluies sont
généralement
de grande taille

pour pouvoir survivre

Effets de deux antifongiques chimiques Polygodial et A
Indoles sur le développement de Botrytis Cinerea a

travers I'exemple de la vigne

\ile M
interdiction ce \
chasser, d'utilis \
engins motorise
elifMMetiel
\

VASTES Espéces connues Grand taille Longue espérance
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Bienvenue sur le site touristique de la Forét Pluviale de Grand Ours Mesure Canadienne du Rendement

Glisser pour ajouter .
Occupationnel (MCRO)

Ici vous trouverez toutes les informations nécessaires pour aller visiterle magni-

fique site de la Forét Pluviale du Grand Ours, les espéces que vouspourrez obser-

ver, un panel de photos incroyables de lafaune et la flore sauvage de cette forét
canadienne.

D’oui viendraient les données utilisées sur les astronautes si le projet
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Contrble des connaissances

- Réalisation d’un projet de data sciences sur une théeématique choisie par le groupe d’étudiants

fichier de donneées + résultats de I'analyse numerique + rapport ecrit (15 pages environ) + présentation orale]

Controle continu : défis et jeux savants

Premiere session : NF =0,30*CC + 0,70*PROJET

Deuxieme session : NF = 0,30*CC[REP] + 0,70*PROJET

Le controle des connaissances portera essentiellement sur un projet qui mettra I'accent non pas sur des

calculs mais sur des stratégies de traitement des donnees et sur l'analyse de résultats presentes sous

forme de graphiques et de tableaux. Ce projet sera demarré en classe (ateliers)

Enseignant intervenant

' 4

« Pascal RIGOLET (responsable du module) : pascal.rigolet@universite-paris-saclay.fr



Retrouvez la video de présentation de I'enseignement (EN11124 / PR1183, 4 ECTS)

Sur Youtube entrez :
“data sciences biologie”

S FR . . . oc
— ll\'uuTuhe UE Data sciences Biologie L3S6 Y Q L) B
(]  Accueil e S ene  Présentation de 'UE Data Sciences en Biologie du L3S6 (Paris-Saclay)
(#)  Explorer S
o datascientist
O] Abonnements Video présentant en Détail I'UE Data Sciences proposee par Pascal RIGOLET en L3 Biologie (L356) 3
saclay.
Mouveau
I*]  Bibliothéque

\L) Historique

- _ | _ [] .? " ?
vl Vos vidéos Les data sciences - Quest-ce que c'est ? A quoi ¢a sert®

(U  Aregarder plus tard @ biostatistique
[ﬁ. Vidéos "Jaime" Les data sciences expliguées en 2 minuteg ——M—= ——H—7 07— — Vous avez 1
de ...

Qu’est-ce que c’est ?

A quoi ca sert ?
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